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Gibbsovo vzorkovani - pripomenuti

=

O

Vstup: n sekvenci DNA {s,, ..., s.}, délka
hledaneho motivu /

Algoritmus:

= 1. Z kazde sekvence s, vyber vzorek a, nahodnée
= 2. Vyber nahodné sekvenci s,

= 3, Vytvor profil X ze vzorku a,, ..., a.,, a.,,, ..., @

= 4, Spocitej pravdepodobnostni model pozadi Q
ze sekvenci s,, ..., S.;, Si,yy -, S,

= 5. Pro kazdy podretézec a deélky / ze sekvence s,
spocti w(a) = P(a|X) / P(a|Q)

= 6. Vyber podretézec a podle w(a) ruletovée

= 7. Vzorek a,nahrad retézcem a a jdi na krok 2

n
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Pravdépodobnostni model pozadi

0 K cemu slouzi?
= \/yrovnhavani sanci
= Explorace x exploitace
0 Jednoduchy pristup: pouze relativni
Cetnosti jednotlivych znaku
= Predpoklada, ze znaky se vyskytuji nezavisle na
sobé
= Tento predpoklad vsak neni opravnéeny

=  Presnéjsi model by mél prinést lepsi vysledky
(rychlejsi konvergenci)




Pravdépodobnostni model pozadi

O

O

Jak postihnout zavislosti mezi vyskyty
znaku

Pri vypoctu vezmeme v uvahu take okoli
znaku
= QOkoli: leve, pravé, oboustranng, jak velkée

Budeme pocitat cetnost dvojic, trojic,
obecne n-tic znaku

* Tedy pouzijeme tzv. Markovuv Fetézec Fadu n
ZvySena Casova a zejména pamétova
slozitost

Zkusime zhodnotit, zda pfinos tohoto
postupu prevysi jeho cenu




Experimentalni uloha

O

Hledame motiv delky 19 s nejvysSe ctyrmi
mutacemi

15 sekvenci delky 700

Sledujeme rychlost konvergence algoritmu
(poéet pruchodu hlavnim cyklem)

Algoritmus je randomizovany - provadime
10 pokusu, méfime stifedni hodnotu
Predpokladany vysledek: Pri pouziti vetsiho
okoli bude konvergence rychlejsi




Vysledky
O Vysled
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Vysledky

Pramérny pocet kroki alg oritmu

Pocet kroku
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Zhodnoceni vysledku

0 Vyuziti okoli skutecné zrychlilo

O

Kohvergenci algoritmu

Dalsi zvetSovani okoli uz neprineslo
nodstatne zlepseni vykonu

Casova slozitost jen mirné horsi
(predzpracovanti)

Pamétova slozitost znac¢né vzroste

Zaver: Vyuziti rozumne velkeho okoli
(v radu jednotek) se vyplati




Zaverecne poznamky k algoritmu

0 Jak nastavit ukonCovaci podminku?

O

O

Posouvani (shifting) je nezbytné pro
dosazeni zadouciho vykonu

Napady na dalsi modifikace:
= \/yuziti okoli i pri pocitani P(a|X)
= Obdasné pouziti ,hladovych® kroku

= Dynamicky ménit pomeér explorace a
exploitace
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